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Head of Gamble project-team at Inria (2017- )
Head of ANR Aspag (2018-2022)
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Loria clected member at AM2T councl (2017-2022)

Head of Associated teamn TRIP (2018-2020),

Local head of ANR. Présage (2011-2015),

Head of ANR Triangles {2008-20017,

Wice-head of Inria project-teams Prisme and Geometrica (1998-2007),
Member of the hiring committe for détachements (2000-2004),

Head of CUMI at Inria-Sophia (200 1-2004),

Elzcted member at the lab committee at Inria-Sophia (2004-2008),
Member of the council of the Ecale doctorale (2003-2007).
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CNRS, Laoria ,
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projet Gamble, Tranche B, 615 rue du Jardin Botanique, B.P. 101, 54602 Villers-1és-Nancy cedex, FRANCE ,
Phone : (33) 354958525 Fax : (33) 3832783 19

PhD students

Pascal Desnogués, 1993-1996

Pierre-Marie Gandoin +, 1998-2001

Philippe Guigue, 2000-2003

Luca Castelli Aleardi, 2003-2006

Abdelkrim Mebarki +, 2004-2008

Pedro Machado Manhées de Castro +, 2007-2010
Ross Hemsley, 2011-2014

Rémy Thomasse, 2012-2015

Charles Duménil, 2016-2022

Master students

Leo Donati, 1991

Sylvain Lazard, 1992
Pascal Desnogués, 1993
Pierre Alliez, 1997
Pierre-Marie Gandoin, 1998
Philippe Guigue, 2000
Luca Castelli Aleardi, 2003
Frangois Collet, 2015
Guillermo Reyes, 2017

email : Olivier.Devillers(at)inria.fr
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PUBLICATIOMNS sissemin, hal, google scholar HAL ACM Portal Citeseer DBLP MathSciliet zhMATH —
Collaborations, google profile RescarchGate MathSciNet

Demos: Point location [SoCG2011] Trees, and Stars.

(Demos run faster with safari or chrome than firefox)

Invited talk at EuroCG 2012
Talk at Séminaire Francilien de Géométrie Algorithmique et Combinatoire

Links

--- Computational geometry pages

--- Journées de géométrie algorithmique

--- Diamond open journals where I already published (free for readers and authors):
JoCG, JIGAA, ECP, DMTCS, ICGT.

I do not review for commercial journals
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3t + thord = 2fa

it = 21s — 2 — b
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retrianguler

Combien de triangles 7

it = 2fis — 2 — b a la fin



Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles 7
au total pendant la construction ?

8-7



Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles 7
au total pendant la construction ?



Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles 7
au total pendant la construction ?

1+24+3+... =2l

dans le cas le pire



Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles 7

créés par le dernier point ?



Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles 7

créés par le dernier point ?

degré du dernier point

8-11



Construction incrémentale de Delaunay
3" d°(K*Mpoint)

kE<n

Combien de triangles 7

créés par le dernier point ?

degré du dernier point

8-12



Construction incrémentale de Delaunay
3" d°(K*Mpoint)

kE<n
sl ordre d’insertion aléatoire

= Z d° (point aléatoire)

kE<n

Combien de triangles 7

créés par le dernier point ?

degré du dernier point

8- 13



Construction incrémentale de Delaunay

> d°(k*M®point)
kE<n
si ordre d’'insertion aléatoire

= Z d° (point aléatoire)

kE<n

d° (pomt aleat0|re)
2(3k — 3 —b
— Zdo H) g

8- 14



Construction incrémentale de Delaunay
3" d°(K*Mpoint)
kE<n
si ordre d'insertion aléatoire

= Z d° (point aléatoire)

kE<n

<) 6=6n

kE<n

d° (pomt aleat0|re)
2(3k — 3 —b
— Zdo H) g

8-15



Delaunay, ca sert a quoi ?

_E_;:..-

Reconstruction

Des points



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points

a la forme

9-2



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points




Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points

a la forme

9-4



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points =

9-5



ca sert a quoi /

Delaunay

Reconstruction

INtS

Des po

s
S
i
e

a la forme

9-6



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points

9-7



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points

a la forme

o
ar

T R
i

A oA

B :E |




Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme °
[
Un algorithme (2D) e ¢
o
[ ...
° ® °



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme °
[
Un algorithme (2D) o\*|°
®
Voronol ° ATYA
YA N °
| O




Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme

Un algorithme (2D) *

Sommets de Voronoi




Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points " . °

a la forme . °
[

Un algorithme (2D) * e ¢

Sommets de Voronol o .



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme

Un algorithme (2D) *

Sommets de Voronoi



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme

Un algorithme (2D) *

Sommets de Voronoi



Delaunay, ca sert a quoi ?

Reconstruction

Des points
a la forme \
[
Un algorithme (2D) I
®
[ ...
® g ()



Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage

10-1



Maillage

!

\

, a quol

ca sert

Delaunay

.&\
BRI OR)
RS

AT,

VAN SVAY,
SV,

/

~

o AP

A
&

0%

W

]~
.

10 - 2



Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage

w“fb
R ZSAR |
7 .

sharp features




a sert a qu0| [ Maillage

0

Deu nay,




Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage

Donnée: une forme

10-5



Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage

Donnée: une forme

Delaunay

10 -6



Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage

Donnée: une forme

Delaunay

Ajouter des centres
de cercle pour
casser les mauvais
triangles

10 -7



Delaunay, ca sert a quoi ? Maillage
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Mauvais triangle = trop grand, trop aplati
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Triangulation de Delaunay

Calcul efficace O(nlogn) incremental randomisé
des millions de points par seconde
Maintenance dynamique (insertion et suppression)

Algo non randomisé O(nlogn) (compliqué)
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ftetras = O(n)

pour un échantillon aléatoire d'une surface sympa
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Longueur du plus court chemin dans Delaunay ?

Et pour des points aléatoires ?
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Triangulation de Delaunay

Longueur du plus court chemin dans Delaunay 7
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Borne inf démontrée 1.000000001
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Bone scaffolding
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